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Anahtar Kelimeler Oz

Yapay Zeki Ajanlari, Bu kuramsal makale, yapay zeka ajan/personalarinin sosyal medyada “kullanict
Mimesis, gibi” katiliminin, insan tiretimi tislup, igerik ve 6z-sunum pratiklerinde taklit temelli
Metrik Baskist, yakinsamay1 nasil tetikledigini ele alir ve bu iliskiyi Cift Yonlii Mimesis Dongiisii
Standartlagma, (CYMD) gergevesiyle kavramsallastirir. Onerdigimiz Cift Yonlii Mimesis Dongiisii
Dijital Benlik (CYMD), (i) insan tiretiminden 6grenen ve onu taklit eden ajanlarin, (ii) platform

metriklerinin (begeni, izlenme, 6neri sinyalleri) sagladig1 geri bildirimle ¢iktilarinin
optimize edilmesi ve (iii) bu optimize kaliplarin insan yaraticilar tarafindan geri
taklit edilmesi siireglerinin kapanan bir ¢cevrim olusturdugunu ileri siirer. Cergevede,
Metrik Baskisi (kamusal geri bildirim goriiniirliigii ve temposu) dongiiniin ivmesini
(kazang) ve tonunu (diizlestirici/steril vs. uglastirici/kutuplastirici) belirleyen bir
modiilator olarak konumlandirilir. Boylece ajan katilimi yalnizca igerik hacmini
artirmakla kalmaz; dilsel, bigimsel ve duygusal diizeyde standartlastirici bir kuvvet
tiretebilir. Sinir kosullar: olarak vernakiiler yaraticilik, parodi, nis topluluk normlar:
ve etiketleme/acgiklama (disclosure) rejimlerinin ¢ift yonli etkisi tartisiimaktadir.
Son olarak, metrik goriiniirliigiiniin ayarlanmasi, geri bildirim gecikmesi, agiklama/
etiketleme ilkeleri ve egitim verisi hijyeni gibi tasarim/ynetisim onerileri sunulur.
Genel olarak CYMD, yapay zeka (YZ)-aracili toplumsallig1 yalniz niceliksel bir artis
olarak degil; {islup, ton ve etkilesim ritminin insan, ajan ve algoritmalar tarafindan
birlikte yazildig1 nitel bir doniisiim olarak yeniden gerceveler.

Keywords Abstract

Al Agents, This theoretical article examines how Al agents/personas that participate in social
Mimesis, media as users catalyze a mimetic convergence in human self-presentation and
Metric Pressure, content styles. We introduce the Bidirectional Mimesis Loop (BML), a closed circuit
Standardization, in which (i) agents imitate human output, (ii) platform feedback metrics (likes,
Digital Selfhood views, ranking signals) optimize those outputs, and (iii) human creators imitate the

optimized, agent-like patterns. We conceptualize Metric Pressure as the loop’s gain
and tone selector, accelerating convergence and steering it toward either sterilized
(risk-averse, polite) or polarizing (conflict-seeking) regimes. Agent participation may
thus produce not only more content but also a standardizing force across linguistic,
formal, and affective dimensions. Boundary conditions include vernacular creativity,
parody, niche community norms, and the ambivalent effects of labeling/disclosure
regimes. The paper concludes with design/governance implications such as tuning
metric visibility, delaying feedback, disclosure policies, and training-data hygiene.
Overall, BML reframes Al-mediated sociality not as a merely quantitative shift but
as a qualitative transformation of subjectivation, in which style, tone, and rhythm of
interaction become jointly authored by humans, agents, and algorithms.
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Giris

Sosyal medyada benligin sunumu; platform araytizleri, goriiniir-herkese agik metrikler ve ak-
ran etkilesimleri tarafindan yonlendirilen bir performans olarak kavramsallastirilabilir. Buradaki “per-
formans” terimi, Erving Goffman’in (1959) dramaturjisinde, én/arka sahne ayriminin profil-akis-6zel
mesaj gibi dijital katmanlarinda yeniden diizenlenisine ve izleyiciyle olusan iliskisel denetime gonder-
me yapar.

Sosyal ag sitelerinin tanimi ve tarihsel evrimi, benlik sunumunun “kime” ve “hangi kosullarda”
goriinecegini belirleyen gortiniirliik ufkunu genisletir. Baglanti kurma ve iliski siirdiirme pratikleri,
cevrimigi iliskisel emegin normlarini ve beklentilerini yeniden diizenler; bu da etkilesimin tonunu ve
duygulanimini dogrudan etkiler (boyd ve Ellison, 2007; Baym, 2010). Sosyal medyada performans, canl
bir “an” olmaktan ¢ok, arsivlenebilir ve yeniden baglama tasmabilir iceriklerin secilerek sergilenmesine
dayanir; bu nedenle sayaglar, kalicilik ve yeniden dolagima girme olasiligi benlik sunumunun kurucu
bilesenlerine doniisiir (Hogan, 2010).

Agli kamusallikta kamusal/6zel smnir1 sabit degildir; kullanici, goriintirliik-mahremiyet gerili-
mini platform mimarilerinin ¢izdigi imkanlar i¢inde yonetir (Papacharissi, 2010). “Hayal edilen izle-
yici” ise baglamin belirsizlestigi durumlarda kullanicilarin kendilerini stirekli ayarladiklarini; tislup
ve tonun, hem ag topolojilerinin hem de algoritmik goriiniirliik diizenlerinin {irettigi degisken kitle
varsayimina gore bicimlendigini gosterir (Marwick ve boyd, 2011).

Bu ¢alisma, biiyiik dil modeli (LLM) temelli yapay zeka (YZ) ajan/persona sistemlerinin igerik
tiretimi ve etkilesim pratiklerine katilimini Cift Yonlii Mimesis Dongitisti (CYMD) cercevesinde ele alir.
Bu makalede CYMD, (i) ajanlarin insan {iretiminden 6grenip taklit etmesi, (ii) platform geri bildirim
sinyallerinin bu ¢iktilar1 secip optimize etmesi ve (iii) optimize kaliplarin insan {ireticiler tarafindan geri
taklit edilmesiyle olusan kapali bir geri besleme ¢evrimini ifade eder.

Bu makalede LLM-temelli persona, biiyiik dil modeliyle tutarhi bir {islup ve kimlik sunumu
tireten, kullanici gibi ierik iiretip paylasabilen ve etkilesime girebilen yazilimsal aktér anlaminda kulla-
nilmaktadir. LLM-temelli persona sistemi ise bu personay: miimkiin kilan modelin yani sira rol/talimat
katmanu, (varsa) bellek ve arag kullanimi, dagitim/orkestrasyon ve geri bildirimle ayarlama dongiisiinii
kapsayan biitiinlesik yapiy1 ifade eder. Bu kullanim, klinik/psikolojik “persona” anlamini degil, plat-
form iginde siireklilik gdsteren iiretim ve etkilesim davranislarini merkeze alir.

Bu ¢alismanin kuramsal ¢ikis noktasi, benlik sunumunun yalnizca bireysel iradenin ifadesi ol-
madigidir. Sosyal medya baglaminda benlik sunumu, izleyiciye doniik performans, arsivlenebilir igerik
eserleri ve platform araytizleri iginde sekillenen iligkisel bir pratik olarak degerlendirilebilir (Goffman,
1959; Hogan, 2010; Bucher, 2018). Oneri/siralama sistemleri, goriiniirliik diizenekleri ve metrik geri bil-
dirimleri ise bu performansin dolasim kosullarini belirleyerek tireticilerin {islup, ton ve ritim tercihleri-
ni etkileyebilir (Gillespie, 2018; van Dijck vd., 2018; Seaver, 2022). Bu nedenle ¢alisma, dijital dramaturj,
platformlasma ve insan-makine sosyalligi literatiirlerini CYMD cergevesinde birlestirir.

Bu metinde “dijital dramaturji”, Goffman’in dramaturjik benlik yaklasiminin sosyal medya bag-
laminda yeniden Orgiitlenmesini ifade eder. Bu yeniden orgiitlenme; akis/profil gibi dijital katmanlar,
arsivlenebilir igerik eserleri ve algoritmik goriiniirliik kosullar: altinda gergeklesir (Goffman, 1959; Ho-
gan, 2010; Metin, 2025).

Bu ¢alismanin temel problemi, LLM-temelli YZ ajanlarinin igerik ekosistemine katiliminin yal-
nizca iiretim hacmini degil, tislup/ton/ritim diizeyinde benlik sunumunu da “ise yarayan kaliplar”
etrafinda standartlastirabilecek bir geri-besleme dinamigi {iretmesidir. Mevcut literatiirde algoritmik
goriiniirliik ve geri-besleme stiregleri tartisilmaktadir (Bucher, 2018; Gillespie, 2018; Seaver, 2022). An-
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cak insan {iretiminin ajansal {iretimi beslemesi ile ajansal iiretimin insan iiretimini geri bigimlendirmesi-
ni birlikte ele alan; bu dongtiniin hizin1 da platform geri bildiriminin giicii ve temposuyla iligskilendiren
biitiinciil bir agiklama gergevesi sinirlidir. Bu metinde “insan—ajan” ifadesi, insan Oriintiilerinin ajansal
tiretimde yeniden iiretilmesini; “ajan-insan” ifadesi ise ajansal olarak optimize edilmis Oriintiilerin in-
san liretimine geri tasinmasini belirtir.

Platform arayiizleri, 6neri sistemleri ve sayaglar, benlik performansini yoneten kurallar: kodlar;
bu katmanlarin goriiniirliik ve dolasim tizerindeki etkileri literatiirde kapsamli bicimde tartisilmistir
(Bucher, 2018; Gillespie, 2018; van Dijck vd., 2018; Seaver, 2022; Bleier vd., 2024; Turvy, 2025). Bu bag-
lamda geri bildirim rejimi -6rnegin kamusal sayaglarin (goriiniir metriklerin) goriiniirliigii, geri bildiri-
min hizlanmasi ya da gecikmesi- baglik, kapak gorseli ve eyleme ¢agri (CTA) gibi 6gelerde hizli bir stan-
dartlagma tiretebilir; kiigiik araytiz ayarlari dahi performansin ritmini belirgin bicimde etkileyebilir.

LLM-temelli persona sistemlerinin kullanic1 gibi igerik iiretmesi ve etkilesime girmesiyle, ma-
kinenin “sosyal aktor” olarak algilanmasina iliskin bulgular daha da merkezi hale gelmistir. Buradaki
‘persona’ vurgusu, tekil ¢iktidan ziyade, ¢ok turlu etkilesimde stireklilik ve tislup tutarlilig: tireten bir
kimlik sunumunu isaret eder. Byron Reeves ve Clifford Nass'in (1996) “media denklemi” (media equa-
tion) yaklasimi, araytizdeki insansi ipuglariin (nazik hitap, 6vgii, kisi zamirleri, geri bildirim ritmi vb.)
otomatik sosyal yanitlar tetikledigini ileri siirer. Clifford Nass ve Youngme Moon’un (2000) deneyleri
ise insanlarin bilgisayarlara karsi ¢cogu zaman “zihinsiz” bigcimde toplumsal kurallar: (karsiliklilik, ne-
zaket normu, benzerlik yanlilig1) uyguladiklarini gosterir. LLM-temelli persona’larin tutarl: kimlik, iis-
lup ve diyalog stirekliligi iireterek bu ipuglarini yogunlagtirmasi, kullanicilarin ton ve tislup ayarlarini
“hizalayan” bir taklit baskis1 dogurur; boylece “sosyal aktor” algist yalnizca araytiiz sinyalleriyle degil,
stireklilik gosteren etkilesim deneyimiyle de giiclenir.

Bu yeni aktor tipi yani LLM-temelli persona’lar, bot otomasyonundan {iiretken ajanlara uzanan
bir stireklilik i¢inde ele alinmalidir. Klasik sosyal botlar ¢cogu zaman sinirli sablonlara ve dar etkilesim re-
pertuarina dayanarak goriiniirlitk veya ag genisletme amaglari giider (Ferrara vd., 2016). Uretken ajanlar
ise daha genis baglam duyarlilig1 ve tutarli persona iiretimiyle, etkilesimde “stireklilik” izlenimi yaratir;
cok-etmenli ortamlarda bu oOriintiilerin karsiliklh taklitle cogalmasi, benlik sunumunda iislup ve ritim ya-
kinsamasmi hizlandirabilir (Park vd., 2023). Dolayisiyla persona, bot gibi dar sablon otomasyonundan
ayrisarak baglam duyarhiligy, kimlik tutarlilig1 ve geri bildirime gore ayar yapma kapasitesiyle tanimlanir.

Bu makale, s6z konusu doniisiimii “ajan-aracili {islup/benlik yakinsamasi” olarak kavramsal-
lastirarak, CYMD'nin sundugu etkilesim semasi ve bunu hizlandiran metrik baskisi kavram iizerinden
aciklamay1 amaglamaktadir. Burada metrik baskisi, goriiniir sayaclar ve siralama altyapisinim, {ireticile-
rin {iretim stratejilerini (ton, format, ritim tercihleri) yakinsamaya yonelten bir segilim basinci iirettigini
ileri siirer. Cerceve, kimligin yalnizca bireysel iradenin ifadesi olmadigini; tersine, platformlarin algorit-
mik siniflandirma stiregleriyle (6r. kitle segmentleri, benzerlik kiimeleri) ve veriye dayal ayarlarla (geri
bildirimin zamanlamasi, 6neri agirhiklari, gortiniirliik esikleri) ortak-iiretilen bir gikt1 oldugunu savunur.

Bu cercevede benligin dijital ortamda “uzamasi”, yalnizca kiginin sahip olduklarmna degil; izle-
rine, iliskiselligine ve dolagim bigimlerine de baglanir (Belk, 2013). Ote yandan platformlar, davranigsal
izlerden tiiretilen olasiliksal kimlik kategorileri araciligiyla kullaniciy1 simiflandirir ve bu siniflandirma
goriiniirliik diizenlerini fiilen belirler (Cheney-Lippold, 2011). CYMD, bu iki hatt1 bir araya getirerek,
ajan destekli {iretimin ve geri bildirim rejiminin ¢ift yonlii taklit baskisiyla benlik anlatilarini nasil ya-
kinsattigini agiklamay1 amaglar.

Bu makalenin amaci, CYMD ve metrik baskisi kavramlariyla YZ aracili igerik {iretiminde stan-
dartlasma mekanizmasini kuramsal olarak agiklamak; test edilebilir 6nermeler ve tasarim-yonetisim
kaldiraglar1 5nermektir. izleyen boliimlerde 6nce CYMD'nin kuramsal arka plani kurulacak; ardindan
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modelin bilesenleri tanimlanacak ve isleyisi agiklanacaktir. Daha sonra 6nermeler, olasi dogrulama yol-
lar1, sinir kosullar1 ve tasarim/yonetisim ¢ikarimlari tartisilacaktir. Calismada yakinsama, tislup/bigim/
ton Oriintiilerinin goriiniir 6rnekler {izerinden birbirine yaklasma siirecini; standartlasma/standardi-
zasyon ise bu yaklasmanin tekrar eden sablonlar halinde kalicilasmis ¢iktisini ifade eder. Bu ¢alisma
nedensel bir kanit iddias1 kurmaz; bunun yerine, tartisilabilir ve sinanabilir bir ¢ergeve onerir. Bu yakla-
sim, toplumsal olgulari mekanizma-temelli agiklama ve kuram insas1 perspektifiyle kavramsallagtiran
literatiirle uyumludur (Elster, 1989; Sutton ve Staw, 1995; Hedstrom ve Ylikoski, 2010).

Bu cercevede calisma, yontemsel olarak kavram insasi, mekanizma onerisi ve kuramsal oner-
meler gelistirme mantigiyla ilerlemektedir. Ik asamada mimesis, dijital dramaturji, platformlagsma ve
insan-makine sosyalligi temel kavramlari literatiirlerinden hareketle tanimlanmakta; ikinci asamada bu
kavramlar CYMD modeli icinde iliskilendirilmektedir. Ugiincii asamada ise modelin iiretebilecegi ya-
kinsama egilimleri 6nermeler halinde formiile edilmekte ve bu 6nermelerin gelecekte hangi gostergeler
tizerinden tartisilabilecegi isaret edilmektedir. Bu nedenle ¢alisma, ampirik veri analizi sunmaktan ¢ok,
ileride sinanabilecek kuramsal bir agiklama modeli kurmay1 amaglamaktadir.

Bu makalenin 6zgiin katkist ii¢ noktada toplanir: (1) Insan iiretimi igerikten tiireyen kaliplarin
ajanlarca yeniden {iretilmesi (insan@)Ajan) ile performans sinyallerine gore secilime ugrayan ajan gik-
tilarinin insan iiretimini geri bigimlendirmesini (Ajaneinsan) tek bir “Cift Yonlii Mimesis Dongiisii”
icinde kavramsallastirir. (2) Bu dongiiniin hizini ve siddetini, platform geri bildirim rejiminin siddeti ve
zamanlamasi {izerinden isleyen metrik baskisiyla birlikte agiklayan bir mekanizma onerir. (3) Mekaniz-
manin uygulama baglamlarinda “gozlenebilir isaretlerini” (lislup/sablon yakinsamasi, ritim daralmas;,
cesitlilik kayb1 vb.) ve buna kars: tasarim-yonetisim kaldiraglarini (sayag gortiniirliigii, geri bildirim
diizeni, aciklama/etiketleme, kesif kanallar1) tartismaya acar.

CYMD, yalnizca algoritmik yiikseltmenin icerik dolasimini artirmasi degil, “ise yarayan” tislup/
bigim kaliplarmin insan tiretimine geri tasinmasi tizerinden benlik sunumunda standartlagsma tiretme-
sini agiklamaya odaklanir. Bu nedenle model, “insan taklidi” veya “trend takibi” agiklamalarindan fark-
I1 olarak iki yonlii ve geri bildirim rejimiyle birlikte calisan bir yakinsama mantig1 dnerir.

1. Kuramsal Arka Plan

Calismanin kuramsal arka plan {i¢ hatt1 birlestirir: (i) taklit/mimesis, (ii) benlik performansi,
(iii) platformlarin arayiiz-metrik-siralama-kategori diizenekleri. Bu birlesim, Cift Yonlii Mimesis Don-
gisii'niin (CYMD) iki yonlii taklit mantigini ve metrik baskisinin —platform geri bildiriminin ne kadar giic-
lii ve ne kadar hizli isledigine bagli olarak —bu dongiiyii hizlandiran ayarlayici roliinii gerekgelendirir.

1.1. Mimesis ve Sablon Dolasimi

Gabriel Tarde'nin (1903) taklit vurgusu, toplumsal driintiilerin mikro temaslar iizerinden zincir-
leme bi¢gimde ¢ogaldigini ve davranus tercihlerinin iliskisel yakinliklar iginde yeniden {iretildigini ima
eder. René Girard (1965) ise arzu ve yonelimin ¢ogu zaman dogrudan nesneye degil, “model” islevi
goren Otekiye baglanarak kuruldugunu; bu araciligin rekabet dinamikleri dogurabildigini gosterir. Bu
iki yaklasim birlikte okundugunda, dijital ortamlarda “6rnek”lerin yalnizca kopyalanmadig; ayni za-
manda iligskisel dolasim iginde segilerek giiglendigi bir taklit zemini goriiniir hale gelir.

Dijital platformlarda taklit, yeniden kullanilabilir “format”larin dolagima girmesiyle hizlanir.
Limor Shifman’in (2013) meme yaklasimi, katilimi1 kolaylastiran 6rnek-sablon iliskisini goriintir kilar.
Jean Burgess ve Joshua Green’in (2018) isaret ettigi tiretim pratikleri ise etiketleme, baslik/kapak norm-
lar1 ve is birligi bicimlerinin platform goriiniirliigiiyle eklemlenerek belirli ritimler iirettigini diisiindii-
riir. Bu nedenle CYMD'de InsaneAjan yénii, yalnizca “drneklerin gogalmastyla” degil, hangi drneklerin
biiytitiiliip kalip haline geldigini belirleyen goriiniirliik diizenleriyle birlikte galisir.
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1.2. Benlik Performansi ve iz Ekonomisi

Goffman'in (1959) performans yaklasimi, benligi izleyici, sahne ve kurallar i¢inde icra edilen bir pra-
tik olarak okur; dijital ortamlarda bu icra, rol mesafesi, gergeve ayari ve onarim hamleleri (silme/diizeltme/
gizleme) gibi dramaturjik araglarmn akis ve profil katmanlar1 arasinda kaydirilarak isletilmesiyle somutlasr.

Dijital 6z-sunumda benlik, yalnizca “anlik performans” iizerinden degil; cihazlar, arsivler ve
hesaplar aras: siireklilik {izerinden de kurulur. Paylasimlarin geride biraktig1 izler ve etkilesim kayit-
lar1, kullanicinin sahnesini kalici bir envantere dontistiiriir. Russell W. Belk’in (2013) “uzamis benlik”
kavrami, bu siirekliligin kisisel anlatiy1 nasil taginabilir ve yeniden diizenlenebilir kildigini agiklamak
icin elveriglidir. Bu uzama, geri bildirimle “ayar yapma” kapasitesini artirarak, CYMD’de yakinsamanin
tslup/ton/ritim diizeyine tasinmasini kolaylastirir.

1.3. Platform Tesvik Mimarisi: Arayiiz, Metrik, Siralama, Kategori

SRy

Platform araytizleri ve normlar1 yalnizca “ne sdylenecegi”ni degil, “nasil sylenecegi”ni de kod-
lar. Emoji/etiket kullanimi, bashk ritmi, gonderi sikligi, kapak gorseli kompozisyonu ve hikaye gibi
siireli formatlar, kullanicilarin goriiniirlitk arayisini belirli ifade kaliplarina yoneltebilir. Platformun
odiillendirdigi bicimler daha sik tekrar edilirken, “rol dis1” ya da diisiik performansl hamleler zamanla
daha maliyetli hale gelebilir.

Bu nedenle benlik performansi, mikro-jestler (kaydirma, sabitleme, kismi gizleme) ile kamuya
acik hesap verebilirlik arasinda salinir. Kullanicilar goriiniir repertuarlarini begeni esigi, yorum yo-
gunlugu, izlenme siiresi ve paylasim siklig1 gibi platform tesviklerine gore ayarlayabilir. Son kertede
izleyiciye doniik izlenim yOnetimi, profilin kalicilig: ile hikayenin geciciligi arasindaki akista; arayiiziin
sundugu segeneklerle dl¢iilebilir bir performatif rutine dontistir.

Araytiz bicimleri ve geri bildirim diizeni, {ireticilerin hangi bi¢im/ritim tercihlerinin “is gordii-
gline” dair sezgilerini siirekli giinceller. Bu acidan araytiz, belirli jest ve s6zdizimlerini kosullu bigim-
de odiillendirerek {iretimi ongoriilebilir Oriintiilere itebilir (Bucher, 2018). Goriiniirlitk ve dolasimin
kimlere agilacagini belirleyen katmanlar, yalnizca teknik degil ayn1 zamanda yonetisimsel kararlara da
baghdir (Gillespie, 2018). Altyap1 dlgeginde veri, arayiiz ve yonetisimin eklemlenisi, platform mantigi-
nin giindelik {iretim ritmine nasil sizdigini gosterir (van Dijck vd., 2018). Uygulama baglamlarinda ise
kiiciik “ayar”larin bile tiretim/edinim temposunu degistirdigini ortaya koyan ¢alismalar, Oneri sistem-
lerinin pratik diizeyde nasil isledigini gortiniir kilar (Seaver, 2022).

Bu tesvik mimarisi, LLM-temelli persona’larin kisa ¢evrimlerle varyant denemesi (baslik/kapak
gorseli/ton segenekleri), geri bildirim sinyallerini okumasi ve buna gore yeniden yazim/zamanlama aya-
r1 yapmastyla birlestiginde, kalip-uyumlulugunu pekistiren bilesik bir kuvvet {iretir. Boylece hem {ire-
ticiler hem de ajanlar, “ise yarayan” 6rneklere daha duyarli hale gelerek iislup, ritim ve kadraji standart
kaliplara sabitleme egilimi gosterebilir.

Bu baglamda algoritmik kategorilestirme ve kimlik modiilasyonu literatiirii, benlik performan-
sinin veri-temelli olarak nasil sekillendigine dair kritik ipucu sunar (Cheney-Lippold, 2011; Bucher,
2018; Gillespie, 2018; Eubanks, 2018). John Cheney-Lippold un (2011) gosterdigi gibi kullanicilar, dav-
ranigsal izlerinden tiiretilen olasiliksal kimlik etiketleri (ilgi/niyet segmentleri, benzerlik/sadakat kii-
meleri) igine yerlestirilebilir. Bu etiketler, Oneri ve izleyici eslemesini ve geri bildirimin yoniinii/yogun-
lugunu belirleyerek performansi onceden bicimlenmis beklenti profillerine dogru “ayarlar”; sonugcta
benlik sunumu, kisisel niyetlerin yani sira veri-tiiretilmis kategori manti§ina da yanit veren kosullu bir
icraya doniistir. Bu hat, CYMD'nin siddetini belirleyen metrik baskisinin neden bir “ayar mekanizmas1”
olarak ele alindigini temellendirir.
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1.4. Insan-Makine Sosyalligi ve Ajanlasma

Reeves ve Nass'in (1996) “media denklemi” (media equation) ¢izgisi, arayiizdeki insans1 ipug-
larmin (nazik hitap, ben-dili, sirayla konusma, onay/tesekkiir dongiileri, duygusal isaretleyiciler) kulla-
nicida otomatik sosyal tepkileri tetikledigini ileri siirer. Nass ve Moon"un (2000) deneyleri ise insanlarin
bilgisayarlara kars: “zihinsiz” bicimde toplumsal kurallar1—ozellikle karsiliklilik, nezaket normu ve
benzerlik yanliligini—uyguladiklarini gosterir.

LLM-temelli ajanlar bu iki bulguyu birlestiren bir “yogunlastirma” etkisi tiretir: Cok turlu diya-
log siirekliligi, onceki iletilere atif ve ortak bilgiye gonderme gibi unsurlar, kullanicida siireklilik hissi
olusturur. Baglamsal duyarlilik, persona/iislup tutarlilig1 ve geri bildirim ritmi (takdir, 6ziir, onaylama
vb.) bu ritmi gii¢lendirir. Emoji, tinlem ve vurgulu s6zdizimi gibi paralinguistik isaretlerin yerinde kul-
lanimi1 da insansi ipuglarinin yogunlugunu artirir.

Boylece “makinenin sosyal aktor olarak kodlanmas1” daha giiclii ve istikrarli bir algiya doniise-
bilir (Reeves ve Nass, 1996; Nass ve Moon, 2000). Bununla birlikte hatali gerekcelendirme/akil yiiriitme,
tutarsiz persona, asiri resmiyet ya da uygunsuz asinalik gibi durumlarda bu alg1 hizla zayiflayabilir. Bu
nedenle, LLM ajan tasariminda tutarlilik ve agiklik ilkeleri nem kazanir. Bu hat, ajanlarin “sosyal aktor”
gibi algilanmasinin CYMD'de Ajaneinsan yoniinii giiglendiren bir taklit baskisi {iretebilecegini gosterir.

Sosyal bot literatiirii, otomasyonun ozellikle yayilim ve koordinasyon boyutlarini ayrintilandi-
rir: Sablonlu iletilerle goriiniirlitk artirma, giindemleme ve esgiidiimlii sahte davrarns bicimleri, siirh
baglam duyarliligina ragmen yiiksek hacim sayesinde etkili olabilir (Ferrara vd., 2016; Khaund vd.,
2022; Yang ve Menczer, 2024; Cresci vd., 2025). Uretken ajanlar ise baglami daha iyi “tutan” ve etki-
lesimde siireklilik izlenimi veren iiretim kapasiteleriyle, ikna giiciinii ve mikro-uyarlama imkanlarmi
genisletebilir (Park vd., 2023). Bu kayma, benlik performansinda islup/ritim yakinsamasini hizlandir-
ma potansiyeli tasir. Ayn1 zamanda saydamlik, kisilik taklidi ve yanhs atif gibi riskleri de biiyiitebilir.
Bu nedenle ajan kokenli igerigin beyani ve kullanim sinirlar, iiretken ajanlar caginda temel yonetisim
basliklar1 olarak ele alinmalidir.

Bu kuramsal hatlar bir arada okundugunda, dijital platformlarda mimesisin yalnizca “6rnekle-
rin kopyalanmas1” degil, ayn1 zamanda arayiiz-metrik-siralama diizenekleri iginde secici bicimde bii-
ylitiilen ve geri beslenen bir yakinsama siireci oldugu goriiliir. Tarde'nin temas yogunlugu ve zincir
yayilim vurgusu, Girard'm model aracili arzu semas: ve Goffman’in izlenim yonetimi araglari; plat-
formlarin tegvik mimarisi ve olasiliksal kategorilestirme mekanizmalariyla birlestiginde, benlik sunu-
munu tekrarl bir ayar dongiisiine yerlestirir.

Bu dongiide kullanict goriiniir 6rneklere ve geri bildirim sinyallerine bakarak {islup/ritim ter-
cihlerini giinceller. Platform ise bu ayarlarin {irettigi izleri kategorilere doniistiirerek sonraki goriiniir-
liigii yeniden dagitir. LLM-temelli persona’lar bu dongiiyii hizlandiran ve yogunlastiran bir ara katman
olarak, varyant deneme-geri bildirim okuma-yeniden {iretim adimlarini daha kisa ¢evrimlere indirger.
Bu ¢alisma, s6z konusu karsilikli hizlanmay: Cift Yonlii Mimesis Dongiisii (CYMD) olarak kavramsal-
lagtirir ve dongiiniin siddetinin metrik baskisi tarafindan belirlendigini ileri siirer: platform geri bil-
dirimi ne kadar giiclii ve ne kadar hizli isliyorsa, hem insan iireticiler hem de ajanlar “ise yarayan”
Orneklere o kadar ¢abuk yaklasabilir; yakinsama da o dlgiide standartlagabilir.

1.5. Model: Cift Yonlii Mimesis Dongiisii ve Metrik Baskis1

Bu makale {i¢ unsuru birlikte diisiintir: (1) iretim stratejisi/tiretim kurali: bir aktoriin (insan ya
da ajan) ton, format, kadraj, uzunluk ve zamanlama gibi se¢imlerde izledigi tekrar edilebilir tercih seti;
(2) geri bildirim rejimi: platformun bu iiretime verdigi performans sinyallerinin goriiniirliigii, hiz ve
hangi sonuglara baglandig1; (3) metrik baskisi: geri bildirim rejiminin, hangi iiretim stratejilerinin “ige
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yarar” sayilip ¢ogalacagini belirleyen secilim basinci. Modelin temel iddias1 sudur: geri bildirim rejimi
gliglendikge, iiretim stratejileri daha giivenli ve tekrar edilebilir kaliplara yaklasir; bu yaklasma hem
ajanlarda hem insanlarda birbirini besleyerek biiytir.

Onerilen model, insan iireticiler ile LLM-temelli ajan/persona sistemleri arasinda olusan karsi-
likh taklit iliskisini Cift Yonlii Mimesis Dongitisti (CYMD) olarak kavramsallastirir. Metrik baskisi ise bu
dongiiniin hangi kosullarda hizlanabilecegini, yavaslayabilecegini ya da farkli tonlara yonelebilecegini
agiklayan diizenleyici kavramdir. Model, {islup/ritim yakinsamasi, format standartlagsmasi ve ton segili-
minin hangi kosullarda hizlandigini ya da zayifladigini betimlemeyi amaglar.

Bu nedenle metrik baskisi, modelde sabit bir neden degil; geri bildirimin siddeti ve zamanlama-
sina bagh olarak yakinsamay1 giiclendiren ya da soniimlendiren bir diizenleyici kosul olarak ele alinir.
Bu modelde ‘ajan/persona’ terimi genel kategori olarak kullanilir; LLM-temelli persona sistemleri bu
kategorinin, tiretken dil iiretimi ve etkilesim siirekliligi kapasitesi yiiksek bir alt-tiiriinii temsil eder.

1.6. Ajan/Persona

Bu calismada ajan/persona, platform icinde icerik {ireten ve etkilesime giren; ¢iktilarinin perfor-
mansina gore liretim tercihlerini giincelleyebilen yazilimsal bir sosyal aktor olarak ele alinir. Ajan/per-
sona otonom ya da yari-otonom ¢alisabilir; kimligi ve {islubu 6nceden tanimli olabilir veya etkilesim-
ler iginde istikrarh bicimde giincellenebilir. Platformdan aldig1 baglam sinyallerine (akisin giindemi,
kullanic tepkileri, etkilesim Oriintiileri) dayanarak igerik bi¢imi, sdylem tonu, zamanlama ve etkilesim
hamlelerinde karar verir; ardindan performans sinyallerini izleyerek iiretim stratejisini yeniden ayarlar.

Bu ayarlama, yalnizca “daha ¢ok goriiniirlitk” arayis: degildir: cogu senaryoda ajan/persona,
hem tutarli kimlik sunumu hem de platformun 6diillendirdigi kaliplara uyum arasinda bir denge ku-
rar. Siireg; actklama/etiketleme (ajan kokeninin beyani), giivenlik ilkeleri, kaynak sinirlar ve platform
politikalarryla kisitlanar.

1.7. Mimesis

Cift yonlit mimesis, iki karsilikli hat tizerinden isler:

e Insan — Ajan: Insan iireticilerin iislup, anlat1 sablonu, kadraj, zamanlama ve jest repertuart;
egitim verisi, 0rnek igerik havuzlar: ve kullanim baglamlari {izerinden ajan tarafindan so-
yutlanabilir ve yeniden iiretilebilir hale gelir. Bu hat, “insan kalibinin taklidi”ni ifade eder.

e Ajan — Insan: Ajanlarin performans sinyallerine gore ayarlanmus giktilari akista daha gorii-
niir hale geldikge, insan iireticiler bu “basarili” sablonlar: geri taklit eder. Boylece baslik-ka-
pak gorseli ikilisi, ton (kibar/iddiali/catismact), ritim (paylasim sikligi/yanit temposu) ve
format (kisa video, karusel, soru-cevap) diizeylerinde yakinsama olusur.

Bu nedenle CYMD, yalnizca yiizeysel benzetmeyi degil; 6diillenen kaliplarin segilerek biiytitiil-
mesini ve insan-ajan birlikte tiretiminde tislup/ritim standartlasmasin giiclendirebilecek geri besleme
mekanizmasini ifade eder. Mikro diizeyde “ne ise yariyorsa ona yaklasma” sezgisi; mezo diizeyde top-
luluk normlari ve kiirasyon; makro diizeyde platformun 6neri/siralama mantig1 dongiiyii kuvvetlendi-
rebilir ya da soniimleyebilir.

1.8. Metrik Baskis1

Metrik baskisi, performans gostergelerinin yalnizca “dl¢iim” olarak kalmay1p tiretim davrani-
sin1 yonlendiren bir geri-bildirim ¢evresine doniismesiyle ortaya ¢ikan segilim etkisini ifade eder. Bu
etki; geri bildirimin ne kadar goriiniir oldugu, ne kadar hizli dondiigii, ne kadar ayrmtili sunuldugu
ve platform i¢i dagitim kararlarina ne dlgiide baglandig: arttikca giiglenir. Baski yiikseldiginde olumlu
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sinyaller belirli kaliplar1 tekrar ettirirken, olumsuz sinyaller deneme alanin1 daha erken daraltabilir;
boylece “ise yarayan” ton/format/ritim tercihleri daha hizli normlasabilir.

Bu makalede metrik baskisi, tek basina “bir say1” degil; tiretim stratejilerinin nasil secildigini
belirleyen tasarim/ortam kosulu olarak ele alinir. Baski yiikseldiginde, olumlu sinyaller kalip tekrar1 ve
format standartlasmasini hizlandirirken; olumsuz sinyaller iislup denemelerini daha ¢abuk budayabi-
lir. Ayn1 zamanda metrik baskis1 bir ton segici gibi ¢alisabilir: bazi baglamlarda giivenli/steril soylem
ve riskten kaginan sablonlar, baz1 baglamlarda ise dikkat ¢cekme olasilig1 yiiksek oldugu i¢in ¢atismact
tonlar daha fazla goriiniirliik avantaji kazanabilir.

Metrik baskisini ayarlayan kaldiraglar arasinda sayag goriiniirliigiiniin kismi/gizli ya da ge-
cikmeli sunumu, geri bildirimlerin 6rneklemeli verilmesi, oneri agirliklarinda gesitliligi destekleyen
diizenlemeler, etiketleme/seffaflik tasarimlar: ve topluluk-kokenli kiirasyon yer alir. Bu ayarlar, geri
bildirimi seyrelterek ve geciktirerek yakinsamay1 soniimleyebilir; kesfi ve vernakiiler cesitliligi daha
miimkiin kilan bir ortam yaratabilir.

1.9. Déngiiniin Isleyisi

Modelin temel ¢evrimi, insan iiretimiyle agilir; platform bu iiretimi Oneri/siralama siireglerin-
den gecirerek goriiniirliik ve geri bildirim sinyalleri iiretir. Ajan/persona bu sinyalleri “hangi tercihlerin
daha iyi calistigina” dair bir ipucu olarak okuyup {iiretim stratejisini (baslik-kapak, anlat1 sablonu, ton,
zamanlama, ritim) yeniden ayarlar. Goriiniirltigii artan bu ajan-vari kaliplar akista ¢ogaldik¢a insan
iireticilerin repertuarina sizabilir ve geri taklit yoluyla yayginlasabilir. Tekrar eden benimsemeler, plat-
formun veri havuzunu besleyerek benzer kaliplarin gelecekte yeniden iiretilme olasiligini ytiikseltebilir.

Cift Yon!U Mimesis DéngUsu (CYMD) ve Metrik Baskisi

geranuriuk ¢ nerm

-l
paylasim
Insan Uretici Platform YZ ajan/persona
ticerilk + Uslup Gretimi) {araylz + &rerifsiralama} (m, state, memory)
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Sekil 1. Cift Yonliit Mimesis Dongtisii ve Metrik Baskis1 (CYMD) Semasi.
Kaynak: Yazar tarafindan olusturulmustur.

Sekil 1'de gosterildigi tizere, bu ¢evrimde geri bildirimin anlik ve giiglii oldugu diizenler hiz-
I1 yakinsama ve kimi baglamlarda ton uglasmas: egilimi tiretebilirken; geri bildirimin seyreltildigi ve
geciktirildigi diizenler kesif, deneme ve yerel/vernakiiler ¢esitlilik i¢in daha elverisli bir ortam yaratir.
Sayag goriiniirltigiiniin kismi/gizli ya da gecikmeli sunumu, goriintirliik esiklerinin yumusatilmasi ve
geri bildirimlerin 6rneklemeli verilmesi bu ayar: pratikte degistiren baslica kaldiraglardir.
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Bu model, CYMD'nin {iislup/bicim, ton ve ritim diizeylerinde {iretti§i yakinsama ¢iktilarini ve
bu ¢iktilan giiglendiren diizenleyici kosullar1 6nermeler halinde formiile eder. O1-O3, déngiiniin dog-
rudan ¢iktilar1 olan stil yakinsamasi, ton normlasmasi/uglasmasi ve etkilesim ritimlerinin daralmasi
egilimlerini tanimlar. O4-O5, bu giktilar1 belirleyen temel diizenleyici mekanizmayi, yani metrik bas-
kisinin geri bildirimin siddeti ve zamanlamas: tizerinden yakinsamay1 hizlandiran ya da soniimleyen
etkilerini formiile eder. O6 ise geri besleme kanallar1 devreye girdikce yakinsamanin zaman iginde kalip
kilitlenmesi dinamigine doniisebilecegini ileri siirer.

1.10. Onermeler

Bu model, YZ ajanlarinin goriiniirliik sinyalleriyle (begeni, izlenme, paylasim, yorum yogun-
lugu vb.) stirekli geri beslenmesiyle, sosyal medya tiretiminde alt1 tiir yakinsama egiliminin giiclene-
bilecegini ongoriir. Yakinsama burada “herkesin aymn seyi soylemesi” degil; daha ¢ok ayni bigimde
sOyleme ve benzer performans kaliplarina yaslanma egilimi anlamina gelir.

O1- Bicim ve dilde yakinsama (stil standartlagmast).

Ajanlar, platformun 6diillendirdigi sablonlar1 diisiik maliyetle tekrar edebilir; insanlar da “ise
yarayan kalib1 kopyalama” sezgisiyle bu sablonlara yaklasabilir. Bunun sonucu, basliklarin, giris ctim-
lelerinin, vurgu bicimlerinin ve ¢agri ifadelerinin giderek benzesmesi olabilir. Okur goziinde bu, “farkl
hesaplar konusuyor ama ciimlelerin ritmi ayni1” hissi olarak goriiniir hale gelebilir.

02- Tonda normlagma veya olay anlarinda uglagma.

Metriklerin 6diillendirdigi sey “giivenli-ortalama” ise ton sterilize olabilir; 6diillendirilen sey
“dikkat/catisma” ise Ozellikle giindem yogun donemlerde ton daha keskinlesebilir. Boylece ayni plat-
form icinde iki farkli sonug ortaya ¢ikabilir: giindelik akista ortalama tonun baskinlasmasi, kriz/olay
anlarinda ise daha sert iki kutuplu bir tonlanma.

0O3- Etkilesim ritimlerinde yakinsama.

Ajanlarin 7/24 {iretim ve hizli yanit verme kapasitesi, etkilesim temposu igin “yeni normal”
olusturabilir. Insan iireticiler, goriiniirlitk kaybetmemek icin bu tempoya yaklasabilir. Zamanla yanit

”voou

verme hizi, paylasim aralig1 ve soru-cevap kaliplari daralabilir; icerik “stirekli tepki veren”, “stirekli

dongiide kalan” bir forma biiriinebilir.
04- Yakinsamayz1 artiran temel kosul: metriklerin goriiniirliigii ve geri bildirimin hizidir.

Performans sinyalleri ne kadar goriiniir ve ne kadar hizli geri déniiyorsa, deneme alan: o ka-
dar ¢abuk daralabilir; tekrar edilebilir kaliplar daha hizli baskinlasabilir. Buna karsilik geri bildirimin
seyreltilmesi/geciktirilmesi ve goriiniirliik esiklerinin yumusatilmasi, “ayni kaliba yapisma” basincin
azaltarak farklilasmaya alan acabilir.

O5- Ton se¢iminin yoniinii belirleyen moderator: Oneri/siralama mantig:.

Oneri sisteminin hangi sinyalleri ne aldig1 (tiklama, izleme siiresi, yorum yogunlugu vb.) to-
nun yoniinii etkileyebilir. Sistem “diistik riskli, genis kitleye hitap eden” igerigi ddiillendiriyorsa ton
ortalamaya kilitlenebilir; “yiiksek etkilesim yaratan” igerik ddiillendiriliyorsa ¢atismali ton daha olas:
hale gelebilir. Bu nedenle ayn1 model, farkli platformlarda veya ayni platformun farkli dénemlerinde
farkli tonda sonuclar tiretebilir.

06- Geri besleme birikimiyle kalip kilitlenmesi.

Yiiksek performansl sablonlar yalnizca tekrar edilmekle kalmayabilir; zamanla tiretim araglari-
na, icerik dnerilerine ve “basarili 6rnek” havuzlarina da yerlesebilir. Boylece belirli {islup/bicim kalipla-
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r1 kendini pekistiren bir dongii kurabilir: kalip goriiniir olur, kopyalanir, daha goriiniir hale gelir. Uzun
vadede bu, ¢esitliligi azaltan bir kilitlenme egilimi yaratabilir.

Bu ¢alismanin iddias1 nedensel kanit sunmak degil; CYMD’nin hangi tiir degisim egilimlerini
aciklayabilecegini agik bir dile ¢evirmektir. Bir sonraki baslik, bu dngoriilerin gelecekte hangi karsilas-
tirmalar ve gostergeler {izerinden tartisilabilecegine (isim vermeden) kisaca isaret eder.

2. Gelecek Ampirik Caligmalar icin Dogrulama Cercevesi

Bu calisma kuramsal bir model 6nerdigi i¢in burada amag¢ tamamlanmis bir ampirik yontem
sunmak degildir. Bunun yerine, modelin ileride hangi karsilastirma mantiklariyla tartisilabilecegi isaret
edilmektedir. Ilk olarak, platformun geri bildirim rejiminde yasanan degisimlerin &ncesi ve sonrasi kar-
silastirilarak sayag gortintirliigii, geri doniis temposu veya oneri mantigindaki degisimlerin yakinsama
gostergeleriyle (bigim, ton, ritim) nasil iliskilenebilecegi incelenebilir. Tkinci olarak, benzer konu/alan-
larda {iretim yapan hesaplar birlikte izlenerek, ayni ekosistemde ajan yogunlugu arttik¢a “ise yarayan
kaliplara” yonelimin gliclenip giliclenmedigi tartisilabilir. Uciincii olarak, farkl geri bildirim diizen-
leri altinda tiretimin karsilastirilmasi, metrik baskisinin deneme alanini daraltan ya da gesitlilige alan
acan etkilerini degerlendirmek i¢in kullanilabilir.

Bu karsilastirmalar i¢in karmasik 6l¢iim adlar1 baslangi¢ diizeyinde gerekli degildir. Pratikte su
tiir isaretler birlikte izlendiginde CYMD’nin 6ngordiigii mekanizma daha okunur hale gelebilir: bas-
lik/altyazida tekrar eden kalip ifadelerin ¢ogalmasi; farkli hesaplarin bi¢im ve dil ritminde birbirine
yaklagmasy; tonun giindelik akista ortalamaya kilitlenmesi veya olay anlarinda sertlesmesi; etkilesim
temposunun tek tipe daralmasi ve izleyici agisindan “yenilik” hissinin zayiflamasi.

Modelin gelecekte ampirik olarak tartisilabilmesi i¢in “sablon dolasim1”, {i¢ asamali bir akis ola-
rak izlenebilir: (1) ajansal tiretimde belirginlesen kalip, (2) insan {ireticiler tarafindan benimsenmesi, (3)
insan iiretiminde giiclenen Oriintiilerin ajansal iiretime geri yansimasi. Buradaki amag, sablonun (bi¢im
+ lislup + ¢agri yapisi) ajan iceriklerinden insan igeriklerine hangi yollarla gectigini ve bu insan oriintii-
lerinin zamanla ajansal {iretimi nasil “geri taklit”e zorladigini goriiniir kilmaktir.

Bu izleme, teknik bir yontem boliimiine doniismeden; metin, bi¢im ve ton diizeyinde tekrarla-
nan Oriintiilerin (6r. benzer acilis kancalari, seri dili, benzer CTA yapilari, benzer duygulanim/otorite
kurma kaliplar1) diizenli bicimde karsilastirilmasiyla gerceklestirilebilir. Benzer bicimde, metrik baski-
st da sayag goruniirliigii, geri bildirim hizinin hissedilmesi ve dagitim/6neri dinamiklerinin igerik iire-
timini yonlendirme derecesi gibi gostergeler {izerinden tartigilabilir. Boylece model, yalnizca agiklayici
bir ¢erceve olarak kalmaz; ayni zamanda sinanabilir bir arastirma hatt1 da Snerir.

2.1. Sinir Kosullar1 ve Kars1 Kuvvetler

CYMD ve metrik baskisi, platform kosullarinda iislup/ritim/ton yakinsamasina yonelik giic-
lii bir egilimi aciklamay1 amaclasa da, bu egilim her baglamda ayni hizla ya da ayni bigimde ortaya
¢itkmaz. Bu boliim, yakinsamay: yavaslatabilen, bazi durumlarda askiya alabilen ya da yoniinii degis-
tirebilen karsi-kuvvetleri ele alir. Bu karsi-kuvvetler ¢ogunlukla {i¢ yoldan birini isletir: “ise yarayan
kalip”1n getirisini diisiiriir, geri bildirimi seyrelterek etkisini zamana yayar veya metrik baskisinin segici
basincini zayiflatir.

Vernakiiler yaraticilik ve parodi: Yerel jargon, ironi, parodi, “kasitli kusur” (deliberate imper-
fection) ve beklenti kirici mizah pratikleri, metrik-optimize kaliplarin anlamsal ve ritmik stirekliligini
bozarak standartlasmis baslik-kapak-ton tigliisiine kars1 bir “ters mimesis” etkisi {iretebilir. Bu, taklidin
getirilerini azaltabilir; tireticileri tek bir sablona baglayan secilim baskisini zayiflatarak yakinsamayi
yavasglatabilir.
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Bu mekanizmanin gelecekteki calismalarda gozlenebilir isaretleri, yerel deyim/argo ve aykir1 dil
kaliplari; gorsel yerlesimle bilingli oynama (kirpma, altyazi tagsmasi, kasitli kadraj hatasi); “anti-CTA”
(eyleme cagr1 karsit1) ifadeler gibi oriintiilerde ortaya ¢ikar.

Bu gercevede test edilebilir beklenti, vernakiiler yogunlugu yiiksek kiimelerde bigim ve dil ¢e-
sitliliginin daha yiiksek goriinmesi; tekrar eden sablonlarmn paymnimn azalmasidir. Mizah/ironi 6geleri
daha sik ve daha “norm dis1” bigimlerde karsimiza ¢ikar.

Bununla birlikte, bu yaklasimin bir sinir/kosulu vardir: asir1 i¢rek (yalmiz topluluk ici anlasilir)
kodlar dlgeklenmeyebilir; nis disina tasindiginda goriiniirlitk ve dolasim kaybi olusabilir.

Etiketleme/aciklama: “Ajan/YZ ile iiretildi” tiirii beyanlar, bazi kullanicilarda taklit giidiisiinii
azaltabilir (6zgiinliik ve sorumluluk algis1 tizerinden); bazi kullanicilar igin ise tiretimi mesrulastirarak
taklidi artirabilir (kolaylastirma ve norm haline getirme). Bu nedenle etiketleme/agiklama (disclosure)
etkisi tek yonlii bir mekanizma degil, baglama duyarl ¢ift yonlii bir diizenleyici olarak diistiniilmelidir
(Altay ve Gilardi, 2024; Wittenberg vd., 2025; Gallegos vd., 2026).

Bu etkinin isleyisini belirleyen tasarim degiskenleri etiketin dili (kesin vs. olasiliksal ifade), ko-
numu (baglik/gévde/son), ikonografisi (notr vs. uyarici), gosterim siklig1 (yalnizca ilk gosterim vs. her
gosterim) ve baglamsal goriiniirliik (akista vs. detay ekraninda) olarak siralanabilir.

Bu cercevede test edilebilir beklenti, notr/bilgilendirici etiketlerin mesrulastirma etkisini; uya-
rict/denetleyici tonun ise taklit baskisini azaltma etkisini giiglendirebilmesidir. Etkinin yonii kiiltiirel
baglama ve topluluk normlarina gore farklilasacaktr.

Bununla birlikte, bu yaklasimin smir ve kosullar1 vardir. Asir1 uyarici etiketler giiveni zedele-
yebilir; zamanla “etiket korliigii” olusarak etkinlik azalabilir. Ayrica etiketleme/agiklama, nis normlari
gliclii degilse tek basmna kalip yakinsamay1 durdurmayabilir.

Nis topluluklar ve yerel normlar: Giiglii yerel normlar, yiiksek bag-ici sosyal sermaye ve gorece
diisiik metrik 6nem atfi, gesitliligi koruyabilir. Kiirasyon, esikli katihm (kabul/eleme) ve editoryal sii-
recler, kalip tekrarmin otomatik bigimde ¢ogalmasini sinirlayarak yakinsamay: “kisa devre” edebilir;
¢linkii goruiniirlitk avantaji, toplulugun kendi 6l¢itleri tarafindan dengelenir.

Bu mekanizmanin gozlenebilir isaretleri, moderasyon yonergeleri; “6rnek eser” paylagimlari;
topluluk igi stil rehberleri; yayina kabul oncesi editoryal gegis; donemsel vitrin/rotasyon pratikleri gibi
uygulamalarda somutlasir.

Bu cercevede test edilebilir beklenti, topluluk ici akista tislup gesitliliginin daha yiiksek olmas;
topluluk disina acildik¢a standart kaliplara kismi yakinsamanin beklenmesidir. Igeride ritim ve bigim
daha “coklu oriintiiler” sergilerken, disarida daha tek tipe yaklasabilir.

Bununla birlikte, bu yaklasimin sinir/kosulu da vardir: asir1 kapatma (gatekeeping) yenilik aki-
sin1 yavaslatabilir; topluluk dis1 goriiniirliitk diistiikge stirdiiriilebilirlik riske girebilir.

Tasarim/yonetisim kaldiraglart: Bu karsi-kuvvetleri giigclendiren miidahaleler, metrik baskisi-
nin “anlik ve keskin” ¢alismasini yumusatmaya odaklanabilir. Bunlarin miidahaleler arasinda sayagla-
rin gecikmeli/Orneklemeli/6zet sunumu, tekrarin marjinal getirisini azaltan Oneri-vitrin ayarlari, yerel
kiirasyon ve vitrin rotasyonu, etiketleme/aciklama tasariminin kiiltiire duyarli bicimde denenmesi ve
topluluk araglar1 (yaratict meydan okumalar, ortak iiretim, deneysel etiketler) yer alabilir.

Olgiim ve yanlislama yollari: Yakinsama ile cesitlilik pratikte iki kiimeye bakilarak izlenebilir:
bicim/dil repertuarinin daralip daralmadig (baslik kaliplar, giris kancalari, CTA tiirleri, kadraj tercihleri)
ve tonun nasil hareket ettigi (normlasma my, belirli baglamlarda sertlesme mi). Parodi/ironi gibi karsi-kuv-
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vetler ise hem icerikteki bicimsel tercihlerin “bozucu” kullanimlarinda hem de topluluk ici yorum reper-
tuarinda goriiniirlesir. Araytiz, sayac ve etiketleme gibi kosullar degistiginde bu isaretlerin yon degistirip
degistirmedigine bakmak, modelin sinirlarmi tartismak igin yararh bir baslangi¢ noktas: saglayabilir.

Bu gercevede yanlislanabilirlik suna dayanir: Eger etiketleme/agiklama ve saya¢ sunumundaki
degisiklikler cesitliligi artirmiyor; nis topluluklarda da bicim/dil gesitliligi sistematik olarak diistiyor;
vernakiiler/parodi kiimeleri kisa siirede standart sablonlara yaklasiyorsa, bu karsi-kuvvetler “genel ve
gliclii sontimleyiciler” olmaktan ¢ok, sinirli ve baglama bagl etkiler olarak yorumlanabilir.

3. Tartisma: Tasarim ve Yonetisim i¢in imalar

Bu calisma, Cift Yonlii Mimesis Dongiisii'niin (CYMD) {islup, ritim ve ton diizeylerinde yakin-
sama Uretebilecegini; bu yakinsamanin siddetinin ise geri bildirim rejimi ve metrik baskis: iizerinden
ayarlanabilecegini 6ne siirer. Tartisma boliimii, yakinsamayi hizlandiran ya da sdniimleyen tasarim/yo-
netisim kaldiraglarimi ve bunlarin nasil degerlendirilebilecegini dort baglik altinda ele alir. Miidahaleler,
geri bildirimin fazla hizli ve fazla goriiniir hale gelmesiyle giiglenen “ise yarayani tekrarlama” baskisini
azaltmay1 hedefleyebilir; buna karsilik bazi miidahaleler kisa vadeli memnuniyet, tiretici motivasyonu
veya degerlendirme belirsizligi gibi maliyetler dogurabilir.

3.1. Saya¢ Goriiniirliigii ve Geri Bildirim Diizeni

Sayag gortiniirliigii ve geri bildirim zamanlamasi, CYMD'yi etkileyen temel tasarim kaldirag-
laridir. Anlik ve ayrintili sayag sunumu (begeni/yorum/izlenmenin aninda goriinmesi; ince kirilimlar)
geri bildirim sinyalini gliclendirerek “ne ise yariyorsa onu tekrarlama” dinamigini hizlandirir; kalip
tekrarini artirir ve yakinsamay1 yogunlastirir. Buna karsilik gecikmeli (6r. 24-72 saat sonra toplu goste-
rim) ve/veya 0zet-Orneklemeli sayagclar (kaba araliklar, yiizdelik dilimler) sinyali zayiflatip kisa ¢evrimli
uyarlamay1 yavaslatir; kesif ve gesitlilik i¢in alan agabilir.

Arayliz, lireticinin “ne ige yariyor?” sorusuna siirekli bir yant {iretir; bu yant sayaglarn gorii-
niirliigii ve geri doniis temposuyla giiclendikge, {iretim daha hizli kural-uyarlamaya yonelir (Bucher,
2018). Oneri sistemlerinde kiigiik arayiiz/geri bildirim oynamalarinin giindelik ritmi degistirebilmesi,
platformlarin aslinda “davranis miithendisligi” yapan mikro ayarlara agik oldugunu gosterir (Seaver,
2022). Bu nedenle yonetisim onerisi, sayaglar: tamamen kaldirmak yerine baglama gore modiile etme-
yi hedeflemelidir: kriz/giindem ddnemlerinde agir1 uyarimi sinirlayan gecikmeli/6zet gosterim; rutin
doénemlerde ise {ireticinin 6grenme ihtiyacin1 tamamen kesmeden baskiy1 smirlayan kismi goriintirliik.

Uygulama diizeyinde bu 6neri {i¢ kademeli diisiiniilebilir: kamusal akista sayaglarin anlik ve
ayrintili gosterimi sinirlandirilabilir; {iretici panelinde daha ayrintili geri bildirim korunabilir; kriz veya
yliksek kutuplagsma donemlerinde ise geri bildirim gecikmesi ve 6zet gosterim gecici olarak artirilabilir.
Boylece iireticinin 6grenme ihtiyaci tamamen kesilmeden, kamusal metrik baskisiin hizlandiric etkisi
sinirlandirilabilir.

Kamusal sayaglarin 6zetlenmesi/gizlenmesi ve geri bildirimin geciktirilmesiyle beklenen etki,
genel olarak yakinsamay: yavaslatmasi; kalip tekrarini azaltip daha genis bir bigim/ton repertuarina
alan agmasidir.

Bu tiir bir miidahalenin degerlendirilmesi, yalnizca etkilesim rakamlariyla degil; icerik repertua-
rindaki cesitlilik (baslik/kapak/altyazi), tekrar eden sablonlarin payi, format ve zamanlama dagilimi, tonun
hareketi (normlasma/sertlesme) ve kullanict deneyimi (giiven/hosnutluk) birlikte izlenerek yapilabilir”.

Ancak burada baglam notu olarak bazi ddiinlesimler (“trade-off”’lar; bir hedefi iyilestirirken,
bagka bir hedefte maliyet doguran tercihler) vardir. Agir1 gecikme motivasyonu diigiirebilir veya iire-
ticinin “ne ise yartyor” bilgisini 6grenmesini zorlastirabilir; bu nedenle {iretici panelinde ayrintili geri

* Teknik 6rnekler SON NOTLAR'da verilmistir.
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bildirim kisisel diizeyde korunurken, kamusal saya¢ goriiniirliigii 6zet tutulabilir. Sayag politikalar:
seffaf bildirimlerle ve periyodik etki raporlariyla desteklenmeli; gesitlilik hedefleri 6neri/siralama sis-
temlerinin degerlendirme cercevelerine diizenli olarak dahil edilmelidir.

3.2. Aciklama ve Etiketleme ilkeleri

Ajan varliginin belirginlestirilmesi giiveni destekleyebilir; ancak etiket tasarimi “mesrulastir-
ma” ile “taklit baskisini azaltma” etkileri arasinda denge kuracak bicimde tasarlanmalidir. Tarleton Gil-
lespie’nin (2018) platformlarin “muhafizlig1” ve kuralsal seffaflik tartismalari, etiketi yalnizca bir uyar1
degil, sorumlulugu ve tiretim kosullarini goriiniir kilan yonetisimsel bir arayiiz 6gesi olarak konum-
landirmayi gerektirir. José van Dijck, Thomas Poell ve Martijn de Waal'in (2018) “platform toplumu”
cergevesi ise aciklamayi altyapisal yonetisimin parcas: olarak ele almayy; etiket goriiniirliigii arttikca
ajan igeriginin “norm”lagsmasi riskini uygulama baglamlarinda izlemeyi gerekli kilar.

Bu baglamda etiketin metinsel tonu (kesin vs. olasiliksal), yerlesimi (baslik/govde/son), ikonog-
rafisi (notr vs. uyarici), gosterim siklig1 (ilk gosterim vs. her gosterim), ayrinti diizeyi (tam vs. 0zet
acgiklama), kdken/provenans (insan-ajan katki orani) ve amag beyani (yardimei yazim vs. otomatik ya-
yimlama) gibi tasarim degiskenleri, giiven-anlama-angajman tliggenini farkli yonlerde etkileyebilir.

Beklenen etki agisindan etiketleme/agiklama tek yonlii degildir: baz1 baglamlarda taklit giidii-
stinil azaltabilir; bazi baglamlarda ise iiretimi normallestirip taklidi kolaylastirabilir. Bu nedenle hedef,
etiketin “Ornek/basarili igerik” algisini istenmeyen bi¢imde ajana dogru kaydirmamasidir.

Uygulamada pratik ilke seti, akista kisa-notr bir etiketin kullanilmas: ve ayrintinin istege bagh
bigimde acilmas: (akista kisa bilgi, tiklaninca provenans/amag ayrintisi), baglama duyarl bir dil tercih
edilmesi (“YZ araclar1 kullanild1” ile “YZ tarafindan tiretildi” ayrimi) ve etiket korliigiine kars1 degisken
sunumun benimsenmesi (periyodik metin/ikon rotasyonu + erisilebilirlik uyumu) etrafinda kurulabilir.

Degerlendirme ve ddiinlesimler bakimindan, ¢oklu varyantlarin karsilastirildigi uygulamalar-
da giiven, anlasilirlik, mesrulastirma etkisi, taklit baskis1 ve cgesitlilik gostergeleri birlikte izlenmelidir.
Uyarici etiket tonu diisiik giivenli ortamlarda giiveni artirabilirken; yiiksek giivenli ortamlarda dam-
galama/sogutma etkisi iiretebilir. Sonug olarak acgiklama, yalnizca etik bir gereklilik degil; CYMD'nin
isleyisini etkileyebilen stratejik bir yonetisim kadranidar.

3.3. Egitim Verisi Hijyeni ve Sentetik I¢erik Orani

CYMD'nin “kalip kilitlenmesi” dinamigi, yalnizca platformda degil, ajanlarin egitim/ince ayar
cevrimlerinde de tetiklenebilir: sentetik tekrar biiyiidiikge stil uzay: daralir. (Shumailov vd., 2024; Do-
hmatob vd., 2025) Bu nedenle sentetik oran igin {ist sinir ve gesitlilik kotalari, koken/provenans etiket-
leme ve yakin-kopya temizligi, yalnizca insan {iretimi “altin set”lerle periyodik kontrol, asgari hijyen
ilkeleri olarak diistiniilebilir.

Bu cercevede beklenen etki, sentetik icerik oraninin ve tekrar eden sablonlarin kontroliiniin
uzun donemde kilitlenme dinamigini zayiflatarak stil uzayinin daralmasini yavaglatmasidir.

Tiirkiye baglaminda ise az temsil edilen yerel iislup ve vernakiilerler icin dil/diyalekt ve alan-6z-
giil 6rnekleme (haber, mizah, teknik vb.) kritik 6nem tasir; aksi halde sentetik agirlikli karisimlar, {ist
akistaki cesitlilik politikalarini etkisizlestirebilir.

Uygulama agisindan bu baslik, diizenli veri denetimiyle desteklenebilir. Platformlar veya ajan
gelistiricileri, sentetik igerik oranini izleyebilir, tekrarlayan sablonlar: ve yakin-kopyalar1 temizleyebilir,
insan tiretimli 6rnek setlerini donemsel olarak yenileyebilir ve az temsil edilen yerel tislup/vernakiiler
kiimeleri igin ayr1 gesitlilik kontrolleri uygulayabilir.
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3.4. Cesitlilik Olanaklar1: Rastgelelestirme ve Kesif Kanallar

Yakinsama baskisini kirmak i¢in iki tamamlayici strateji 6ne ¢ikar. Birinci strateji, rastgeleles-
tirme/kesif katmani olarak diistiniilebilir: akisin kii¢lik bir boliimiinde 6nerileri kontrollii kesfe agmalk,
tek tip sablonlarin hakimiyetini gevsetebilir. Bu yaklasim, “kanitlanmis kaliplar” disindaki seceneklere
sinirli ama diizenli bir goriintirlitk pay tanir. Bu metinde “rastgelelestirme/kesif katman1”, ana akisin
kiiciik bir kisminda 6neri mantigin: gegici olarak gesitlendirerek, diisiik goriiniirliik alan yeni bi¢im ve

tisluplara diizenli bir deneme/vitrin penceresi agan dagitim ayarini ifade eder.

Tkinci strateji ise kesif kanallaridir. Ana akistan ayri, kiirasyonlu kesif raflar;; dénemsel tema/
format vitrinleri; doner vitrin (rotasyon) ve nis topluluk gecitleri, yeni tislup/bicimlerin gortiniirliigiinii
belirli araliklarla garanti edebilir.

Uygulamada c¢esitliligi koruyan kotalar, tekrarin getirisini azaltan diizenlemeler, yeniligi des-
tekleyen pencereler ve zamanlama gesitlendirmesi birlikte kullanilabilir. Kesif pay1 ise sabit bir oran
olarak degil, baglama gore ayarlanabilen bir dagitim alani olarak tasarlanabilir. Ornegin ana akigin
kiiciik bir boliimii yeni formatlara, diisiik goriintirliiklii {ireticilere veya yerel/vernakiiler igerik kiime-
lerine ayrilabilir. Bu alanlarda kisa vadeli tiklama performansi yerine gesitlilik, yenilik ve ton giivenligi
birlikte izlenebilir.

Bu ¢ercevede beklenen etki, kesif kanallar: ve tekrarin getirisini sinirlayan ayarlarin, segilimi tek
bir “6diillii kalip” etrafinda kilitlemek yerine ¢ok-merkezli hale getirerek yakinsamay1 gevsetmesidir.

Degerlendirme ve ddiinlesimler bakimidan basari yalnizca tiklama/izleme gibi kisa vadeli sin-
yallerle degil; cesitlilik, yenilik, ton giivenligi ve kullanic1 giiveni gostergeleriyle birlikte degerlendirilme-
lidir. Asir1 rastgelelestirme ilgisizlik ve kisa vadeli memnuniyet kayb1 dogurabileceginden kesif pay1 bag-
lama (giindem/kriz, nis/genel) ve kullanici segmentlerine gore uyarlanabilir bir politikayla yonetilmelidir.

Asagidaki tablo, tartisilan kaldiraglari uygulama adimi, beklenen etki, izlenebilecek gosterge ve
olas1 6diinlesim diizeyinde 6zetlemektedir.

Tablo 1. CYMD'ye Kars: Tasarim ve Yonetisim Kaldiraglari

Kaldirag Uygulama Adim1 | Beklenen Etki Iz‘l‘enebllecek Olas1 Odiinlesim
Gosterge
Kamusal sayag-
lar1 gecikmeli, S
Saya ozetveyaksmi | Kisagevimli | M B RO
..y.. § v e e gostermek; tiretici | taklit baskisin . o Y
goriiniirliigii anelinde avrin- avaslatmak paylagim ritmi, o6grenme hizinda
Eh geri bﬂdi};imi e ton hareketi diisiis
korumak
24-72 saatlik
gecikme, Or- .
Geri bildirim neklemeli geri éntﬁgﬂerz:lkbre Deneme ¢esitliligi, | Performans de-
bildirim veya kriz | .. b & format dagilimi, | gerlendirmesinde
zamanlamasi N . iiretim daralmasi- o .
doénemlerinde 1 azaltmak etkilesim temposu | belirsizlik
gecici yavaslatma
kullanmak
Alasta kisa etiket, Giiven ve anlag1- | Etiket farkindaligy, | .. e
ayrintida pro- 9 . Etiket korligt
Aciklama/ . lirhigy artirirken gliven algisi, YZ
. venans ve insan ; o Lo .. | veya damgalama
etiketleme o taklit baskisini igeriklerinin taklit ..
denetimi bilgisi : etkisi
sunmak dengelemek edilme orani
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Sentetik orani iz- Sablon tekrar
lemek, yakin-kop- | Kalip kilitlen- orant. temsil
Egitim verisi yalar1 temizlemek, | mesini ve stil o itlili“i Veri toplama ve
hijyeni insan tiretimli uzay1 daralmasini ses v denetim maliyeti
.. . benzesme
Ornek setlerini yavaslatmak Sletimleri
yenilemek ¢
Yeni format gorii-
ﬁ;?fakftlaliﬁgg Secilimi tek kalip | niirliigi, diisiik
. st payl yerine ¢ok mer- gortntirliikli Kisa vadeli tikla-
Kesif kanallar1 yonlu raflar ve . e .
- kezli dolagima Uretici erisimi, ma/izleme kayb1
vitrin rotasyonu agmak gesitlilik goster-
kullanmak geleri
Yerel jargon, mi- Standartlasmi Vernakiiler ifade
.. zah, parodi ve nis il yogunlugu, pa- Nis disina tasindi-
Yerel/vernakiiler topluluk igerikle- sablonlara karst rodi/ironi 60rnek- | ginda anlagilabi-
esitlilik OPILILE 16eTIX cesitlilik alani . . gin 3
¢ rine goriiniirliik aratmak leri, topluluk igi lirlik kayb1
penceresi agmak y cesitlilik

Kaynak: Yazar tarafindan olusturulmustur.

Bu tablo, onerilerin dogrudan politika regetesi olarak degil, farkl: platform baglamlarinda dene-
nebilecek tasarim segenekleri olarak diistiniilmesi gerektigini gosterir.

4. Kapanis: Modelle Tutarlilik ve Olgiilebilir Hedefler

Ozetle, sayaglarin sunum bigimi ve etiketleme/aciklama ilkeleri, geri bildirim rejiminin {iretim
stratejileri tizerindeki segici basincini ayarlayan; kesif kanallar1 ve gesitliligi destekleyen diizenlemeler
ise se¢ilimi tek tip kaliplardan ¢ok-merkezli bir dolasima iten kaldiraclar olarak goriilebilir. Bu kaldi-
raglarin etkisi, yalnizca kisa vadeli etkilesim rakamlariyla degil; cesitlilik, ton giivenligi ve kullanici
gliveni birlikte gozetilerek degerlendirilmelidir. (Bu degerlendirmede kullanilabilecek teknik olgtim
ornekleri SON NOTLAR'da ayrica listelenecektir.)

Sonug¢

Bu makale, CYMD ve metrik baskisi birlikte diistiniildiigiinde, LLM-temelli ajan/persona kati-
Iiminin yalnizca tiretim hacmini artirmadiginy; tislup, bigim ve duygularum diizeyinde segilim yarata-
rak standartlasmay1 hizlandirabildigini savunur. InsaneAjan ve Ajaneinsan yénleri, goriiniirliik/geri
bildirim sinyalleri gii¢glendikge birbirini besleyen bir yakinsama {iretebilir. Yakinsamanin ivmesi, sayag
gortintirliigii, geri bildirimin geri doniis temposu ve goriiniirliik esiklerinin keskinligi gibi araytiiz ko-
sullarina bagli olarak degisebilir. Bu yiizden “iiretkenlik artis1” ile “cesitlilik erozyonu” ayni ekosistem-
de, farkli platform ayarlar1 altinda birlikte gozlenebilir.

Bununla birlikte, karsi-kuvvetler bu standartlasma basincini biitiiniiyle kaginilmaz kilma-
yabilir. Vernakiiler yaraticilik (yerel jargon, parodi, kasith kusur), gli¢lii normlara sahip nis toplu-
luklar ve baglama duyarli aciklama/etiketleme tasarimlari, kalip tekrarini kiran bozucu mekaniz-
malar olarak calisabilir. Ozellikle mizah, parodi ve yerel repertuarlar; tek tipe yaklasan sablonlara
“yanit” treterek (anti-CTA, bilingli kadraj/baslik kirmalari) dolasimin temposunu bozabilir. Nis
topluluklarin esik ve kiirasyon pratikleri (0rnek eserler, editoryal gecis, topluluk igi stil rehberleri)
metrik baskisinin gorece zayif oldugu kosullarda gesitliligi siirdiirebilir. Buna karsilik agiklama/
etiketleme, tasarimina bagli olarak iki yonlii etki gosterebilir: ajan varligini mesrulastirip norm-
lastirabilir ya da taklit giidiisiinii azaltabilir. Bu nedenle etiketleme/agiklama; metni, ikonografisi,
konumu ve sikligiyla yalnizca etik seffafligin degil, CYMD'nin isleyisinin de stratejik bir parcasi
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olarak degerlendirilebilir.

Politika ve tasarim agisindan ¢ikarim ii¢ bashkta toplanabilir: (i) metrik modiilasyonu (kamu-
sal sayaglarin baglama gore gecikmeli/6zet/kismi sunumu), (ii) etiketleme/agiklama tasarimi (notr ve
erisilebilir ifade; “YZ araglar1 kullanildi/iiretildi” ayriminin baglama gore secimi; provenans bilgisinin
anlasilir sunumuy), (iii) gesitlilik hijyeni (sentetik tekrarin sinirlandirilmasi, insan-tiretimli 6rneklerin ta-
zelenmesi ve yakin-kopya temizligi). Bu tig baslik, kesif kanallar1 ve vitrinleme ayarlariyla birlestiginde,
secilimi tek bir “0diillii kalip” etrafinda kilitlemek yerine daha ¢ok-merkezli bir dolasima yoneltebilir.

Onerilen cergeve, yanlislanabilir isaretler iizerinden ilerler: bicim/dil diizeyinde baslik-ka-
pak-altyaz1 ylizeylerinde tekrar eden sablonlarm artmasi ve ritmin daralmasi; ton diizeyinde ise baz1 ko-
sullarda ortalamaya kilitlenme, bazi kosullarda (kriz/rekabet) uclasma beklenebilir. Sayag politikalari, etiket-
leme/aciklama varyantlari ve vitrinleme ayarlar1 degistiginde bu isaretlerin yon degistirip degistirmedigi,
modelin sinr kosullarini netlestirmek icin kullanilabilecek bir tartisma zemini saglayabilir.

Bu cerceve yakinsama ve gesitlilik dinamiklerini izlenebilir isaretler {izerinden tartissa da, plat-
formlarin oneri/siralama isleyisine iliskin veriler cogu zaman sinirli ve asimetriktir; bu durum 6zellikle
goriiniirliik esikleri ve segment diizeyindeki farklilasmalarin dogrudan gozlenmesini giiglestirebilir.
Ayrica ton/ironi/parodi gibi niteliksel 6zelliklerin nicel olarak izlenmesi baglama duyarl oldugundan,
Ol¢limlerin hata pay1 ve kiiltiirel aktarilabilirligi dikkate alinmalidir. Bu nedenle bulgular, miimkiin ol-
dugunda ¢oklu platform karsilastirmalari, farkli dikeylerde 6rneklemleme ve nitel-yorumlayict okuma
ile birlikte degerlendirildiginde daha dengeli bir agiklama gergevesi sunabilir.

Kuramsal katk: bakimindan CYMD; mimesis, dramaturji ve platform ¢alismalar arasinda mik-
ro-mezo-makro diizeyleri birlestiren, insan-ajan-platform etkilesimini tek bir geri besleme semasi igin-
de diisiinebilmeyi saglayan bir kdprii sunabilir. Bu gergeve, “daha ¢ok icerik = daha ¢ok ¢esitlilik” 6nka-
buliinii sorgular; gesitliligin belirli kosullarda kendiliginden artmadigini, tersine aktif olarak tiretilmesi
ve korunmasi gereken bir kamusal deger oldugunu 6ne stirer.

Son olarak, uygulama sahalari igin baglamsal duyarlilik vurgulanabilir. Dikeylere (haber, egi-
tim, eglence, teknoloji) ve yerel kiiltiirlere gore ton tercihleri, mizah repertuarlari ve nis normlar fark-
lilik gosterebilir; tek tip sayag ya da tek tip agiklama politikas1 tek tip sonug tiretmeyebilir. Tiirkiye
gibi vernakiiler iiretimin giiclii ve mizahin yiiksek dolasimda oldugu baglamlarda, kesif kanallar1 ve
donemsel vitrin rotasyonlar: yerel tislup ve formatlara sistematik goriiniirlitk saglayarak yakinsama
baskismi kirabilir. Bu gercevede kurumlar aras1 veri paylasimi ve periyodik etki raporlariyla destek-
lenen seffaf yonetisim; 6zgiinliik ve cesitliligi, gliven ve anlasilabilirlikle birlikte tastyacak dengeleyici
bir yol haritas1 sunabilir. Gelecekteki ¢alismalar, farkli platform konfigiirasyonlarinda (sayag, etiket,
vitrinleme) degisimlerin etkisini karsilastirmali bi¢cimde izleyerek ve uzun donemli gesitlilik panelleri
kurarak, bu dengeyi daha somut politika 6nerilerine dontistiirebilir.

Son Notlar

Asagidaki basliklar bir “yontem boliimii” olarak degil, CYMD'nin izlenebilir isaretlerini gelecekte
say1sallastirmak isteyen calismalar i¢in olgiim ailelerine isaret eden agiklayici notlar olarak diisiiniilmelidir.

Notasyon ve Terim Eslemesi

* Bu makale govdesinde sozel anlatim tercih edilmistir. Ancak CYMD’nin kimi 6geleri litera-
tiirde sembolik notasyonla da ifade edilebilir:

® g (geribildirimin kazanci / amplifikasyon siddeti): Performans sinyallerindeki kiigiik farkla-
rin goriiniirlitk/dolasima ne 6l¢lide “biiyiitiilerek” yansidigini temsil eder.
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® 1 (geri bildirimin gecikmesi): Sinyalin {ireten aktore (insan ya da ajan) ne kadar hizl ulasti-
g1n1 ve iiretim kararlarina ne kadar ¢cabuk geri baglandigini temsil eder.

e 7 (iretim politikas1 / tiretim kurali): Aktoriin (ajan/insan) ton, format, kadraj, uzunluk, za-
manlama ve etkilesim hamlesi gibi se¢imlerini hangi kuralla yaptigina isaret eder.

e state (durum/baglam temsili) ve memory (bellek): Ajanin baglami temsil etmesi ve kisa/
uzun dénem etkilesim izlerinden yararlanmasidir; govdede “baglam duyarlihig1”, “tutarh-
lik” ve “siireklilik” olarak sozel karsilik bulur.

Bu notasyon, makalenin iddiasini bi¢imsel bir modele doniistiirmek icin degil; metinde sozel
acgiklanan mekanizmanin isteyen okur igin kisaltilmis bir okumasini vermek icin kullanilir.

Metrik Baskisinin Teknik Okumast (g/t ile Tliski)

Govdede metrik baskisi, geri bildirim rejiminin iiretim stratejileri iizerinde kurdugu segilim ba-
sinci olarak ele almir. Teknik okumada bu baski, tek bir say1 olmaktan ¢ok, g ve t’yu etkileyen tasarim/
ortam kosullarinin bilegkesi olarak diistiniilebilir: sayaglarin goriiniirliigii, geri bildirimin sunum hizi,
esiklerin keskinligi ve geri bildirimin Oneri/siralama kararlarina baglanma giicti arttik¢a yakinsama egi-
limi gliclenebilir; 6zetleme/geciktirme/6rnekleme gibi modiilasyonlar bu etkiyi zayiflatabilir.

Ol¢iim ve Degerlendirme Ornekleri

Tartisma ve Sonug boliimlerinde gegen “izlenebilir isaretler” fikri, uygulamada asagidaki tiir-
den Ol¢iim aileleriyle 6rneklendirilebilir:

* (esitlilik ve sablonlasma: Entropi-temelli gesitlilik gostergeleri, baslik tiirleri, CTA kaliplar1
ve format dagilimlar: gibi ayrik 6zelliklerde gesitliligin zaman icinde diismesini “sablonlas-
ma artisi”na isaret eden bir desen olarak yakalayabilir (Cover ve Thomas, 2006).

e Dagilim benzesmesi (Jensen-Shannon ayrisimi/JSD) ise iki donem ya da iki kosulun (6r. sa-
yag acik/kapalr) igerik-6zellik dagilimlarmin birbirine yaklasip yaklasmadigini izlemek igin
kullanilabilir (Lin, 1991; Endres ve Schindelin, 2003).

e Temsil uzay1 ve benzesme (embedding yaklagimi): Metinlerin (ve gerektiginde gorsel/metin
birlesik iceriklerin) vektor temsilleri {izerinden kiimelenme, yayilim ve benzesme 6l¢tim-
leri, icerik alaninin daralip daralmadigini izlemeye yardimc olabilir (Mikolov vd., 2013;
Reimers ve Gurevych, 2019).

* Miidahale degerlendirme tasarimlari (A/B ve uyarlamali yontemler): Saya¢ goriintirligi,
gecikmeli geri bildirim, etiketleme/agiklama metni/ikonografisi ve kesif raflar1 gibi tasarim
secenekleri online kontrollii deneyler (A/B testleri) ile karsilastirilabilir; 6l¢timde tek bir “et-
kilesim” metrigine kapanmak yerine giiven/hosnutluk ve cesitlilik gostergeleri birlikte izle-
nebilir (Kohavi vd., 2020). Cok sayida varyantin oldugu durumlarda, trafigi zaman i¢inde
daha iyi performans veren kollara uyarlayan multi-armed bandit yaklasimi da bir secenek
olarak anilir (Lattimore ve Szepesvari, 2020; Auer vd., 2002).

Bu teknik 6rnekler dogrudan kanit sunmak i¢in degil, cercevenin gelecekte yanlhslanabilir ve
test edilebilir hale getirilmesi i¢in kullanilabilecek 6l¢tim yollarmi gostermek amaciyla verilmistir.
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